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RESUMO

As condi¢des socioecondmicas sdo fundamentais
para a determinagdo de um conjunto de indicado-
res sociais. Especificamente, no Brasil, observa-se
que uma parcela significativa da populagdo jovem
se encontra em estado de vulnerabilidade. Além
disso, existem indicios significativos de que a vul-
nerabilidade juvenil estd fortemente associada a
estados brasileiros que apresentam deficiéncia em
seus indicadores socioecondmicos. Nesta perspec-
tiva, cabe-se a pergunta: qual o nivel de vulnerabi-
lidade social juvenil nos estados brasileiros? Este
trabalho possui como objetivo geral criar um indi-
ce de vulnerabilidade social juvenil para os estados
brasileiros. A analise fatorial por componentes
principais foi 0 método empregado para a elabora-
¢do do indice de vulnerabilidade. Os resultados in-
dicaram que as regides Norte e Nordeste

apresentaram os piores niveis de vulnerabilidade.
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ABSTRACT

Socioeconomic conditions are fundamental for
determining a set of social indicators. Specifically,
in Brazil, it is observed that a significant portion of
the young population is in a state of vulnerability.
In addition, there is significant evidence that youth
vulnerability is strongly associated with Brazilian
states that have deficiencies in their socioeconomic
indicators. From this perspective, it is up to us to
ask: what is the level of youth social vulnerability
in Brazilian states? This work has as a general
objective to create a youth social vulnerability
index for the Brazilian states. The factor analysis
by principal components was the method used to
elaborate the vulnerability index. The results
indicated that the North and Northeast regions
have the worst levels of vulnerability.
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77 Vulnerabilidade social juvenil nos estados brasileiros

1. Introducao

pessoas nas linhas de pobreza e extrema pobreza no Brasil era de 24,7% e 6,5% da populacao,

respectivamente. Conforme destacou a Comissdo Econdmica para a América Latina e o
Caribe (CEPAL, 2020), a pobreza e a extrema pobreza alcangaram em 2020 na América Latina niveis
que ndo foram observados nas ultimas duas décadas. Além disso, houve uma piora na regido dos
indices de desigualdade e nas taxas de ocupacao e participagdo no mercado de trabalho.

D e acordo com o Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE, 2019), a quantidade de

Especificamente, no tocante a concentracdo de renda, a Figura 1 indica que, do primeiro
trimestre de 2012 até o terceiro trimestre de 2020, houve uma tendéncia do crescimento da
concentragdo de renda no Brasil. Além disso, é necessario destacar que o indice de Gini do Brasil
encontra-se entre os mais elevados do mundo.
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Figura 1: Indice de Gini para o Brasil, no periodo do primeiro trimestre de 2012 (“1201”) até o

segundo trimestre de 2021 (“2102”)
Fonte: Nery (2021).

No que diz respeito a pobreza, Nery (2021) destacou que, de 2012 a 2019, a taxa de pobreza no
Brasil foi de, aproximadamente, 10,64%. Vale destacar, ainda, que, conforme mostrou Nery (2021), a
pandemia da Covid-19 contribui para aumentar a taxa de pobreza no Brasil:

“[...] A pobreza passa em setembro 2020 para 4,63%, o melhor ponto da série
fun¢do da adogdo do Auxilio Emergencial pleno, correspondendo a 9,8
milhdes de brasileiros. No primeiro trimestre de 2021 tirando todo Auxilio
Emergencial durante a sua suspensdo, mas devolvendo Bolsa Familia atinge
16,1% da populacdo, 34,3 milhoes de pobres. Os dados mostram um cenario
desolador no inicio de 2021 quando em seis meses o numero de pobres e
multiplicado por 3,5 vezes, correspondendo a 25 milhdes de novos pobres em
relagdo aos seis meses antes. Finalmente com a adogdo do novo auxilio em
escala reduzida com durago limitada a partir de abril de 2021 com alguma
retomada 12,98%, 27,7 milhdes de pobres pior do que antes da pandemia do
Covid.” (NERY, 2021, p. 8).

Notadamente, os elevados niveis de pobreza e extrema pobreza no Brasil, em conjunto com a

expansao destes indicadores ocasionada pelas sucessivas crises da economia brasileira e a pandemia de
Covid-19, impactaram de forma significativa na vulnerabilidade juvenil nos estados brasileiros.
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Segundo o Instituto de Pesquisa Economica Aplicada (IPEA, 2017) e o Forum Brasileiro de
Seguranca Publica (FBSP) (IPEA e FBSP, 2019), a vulnerabilidade social caracteriza a condigdo de
grupos de individuos que estdo a margem da sociedade sob condigdes precarias de moradia,
saneamento, meios de subsisténcia, falta de ambiente familiar, ocasionando em processo de exclusdo
social e, portanto, causando risco social do individuo, que deixa de usufruir dos mesmos direitos e
deveres dos outros cidadaos.

Atualmente, ha inimeras estatisticas que mensuram valores absolutos, taxas, percentuais etc.,
sobre populagdo, desigualdade, pobreza, moradia, trabalho e renda, educagdo, satde, protegdo,
saneamento basico, violéncia etc.; contudo, na maioria das vezes estas sdo abordadas de forma isolada.
De igual modo, ha indices como Indice do Desenvolvimento Humano (IDH), Indice da Vulnerabilidade
Social (IVS), Indice de Vulnerabilidade Juvenil a Violéncia — Desigualdade Racial (IVJ-DR), entre
outros, os quais sdo calculos através de média simples ou ponderada de todos os valores de diversas
condigdes da sociedade, cujo indicadores sdo escolhidos pelos autores ou 6rgaos responsaveis.

Em 2017, o IPEA criou o indice da Vulnerabilidade Social (IVS) no Brasil, estruturado em trés
dimensodes e 16 indicadores, sendo as dimensdes: (i) Infraestrutura Urbana; (ii) Capital Humano; e (iii)
Renda e Trabalho.

Por sua vez, também em 2017, a Secretaria Nacional de Juventude (SNJ) e o Forum Brasileiro
de Seguranga Ptiblica (FBSP) exibiram o Indice de Vulnerabilidade Juvenil a Violéncia — Desigualdade
Racial (IVJ-DR) do Brasil (ano-base 2015), composto por quatro dimensdes (violéncia entre os jovens;
frequéncia a escola e situacdo de emprego; pobreza no municipio; e desigualdade) e 13 indicadores.
Este estudo teve foco na vulnerabilidade a violéncia dos jovens de 15 a 29 anos, tendo como indicador
de risco relativo a razdo entre a taxa de mortalidade por homicidios de jovens negros e jovens brancos,
em que valores mais proximos a 1 indicam maior proximidade na prevaléncia dessa mortalidade entre
esses dois segmentos. Isso significa que, quanto maior o risco relativo, maior a propor¢ao de jovens
negros mortos em relagdo a jovens brancos em uma mesma unidade da federagao (BRASIL, 2017).

Em um cenério de expansdo dos indicadores de pobreza, pobreza extrema, concentracdo de
renda e reducdo do emprego formal, notadamente, existem impactos sobre a vulnerabilidade juvenil.
Neste cenario, em fungdo da heterogeneidade do desenvolvimento socioeconOmico nos estados
brasileiros, cabe-se o seguinte questionamento: qual o nivel da vulnerabilidade social juvenil nos
estados brasileiros?

A importancia deste trabalho reside em pelo menos dois aspectos: o primeiro consiste na
identificagdo em instancia estadual do nivel de vulnerabilidade social juvenil existente; o segundo
ponto reside na criacdo de informagdes que possibilitem a gestores publicos relacionar vulnerabilidade
social juvenil com as demais variaveis socioecondmicas, possibilitando a criagdo e a implementagdo de
politicas publicas de combate e redu¢do desta vulnerabilidade. Especificamente, no tocante a literatura,
este trabalho apresenta como contribuicao a checagem da consisténcia do indicador estimado com o
IDH de 2017 e demais indices de vulnerabilidade juvenil estimados para os estados brasileiros.

Assim, ¢ de suma importincia o estudo de metodologias e técnicas que contribuam no
diagnostico, delineamento de critérios e mapeamento, que visem dar suporte na identificagdo dessas
vulnerabilidades e, consequentemente, na implementacdo de politicas publicas no intuito de reduzir
essa vulnerabilidade perante os adolescentes.

A presente pesquisa objetiva criar indices da Vulnerabilidade Social Juvenil (IVSJ) nos estados
brasileiros, entre os adolescentes e jovens, em condigdes diversas de vulnerabilidade socioeconomica,
no ano-base de 2017, em funcao da disponibilidade da base de dados. Para realizar o objetivo proposto,
sera utilizado o método de analise fatorial por componente principal.

Este artigo encontra-se estruturado da seguinte forma: na proxima secdo ¢ apresentada uma
breve discussdo sobre vulnerabilidade social juvenil, em seguida, ¢ apresentada a metodologia
utilizada. Posteriormente, os resultados e discussdes sdo realizados e, por fim, as conclusdes sdo
apresentadas.
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2. Uma breve discussao sobre vulnerabilidade

A vulnerabilidade, em sentido amplo, ¢ um dos aspectos que mais tem preocupado a sociedade,
pelo fato de desestabilizar as estruturas fisica, social, psicologica e financeira e, consequentemente,
causar para o Estado uma aten¢do com a seguranca, saude, economia ¢ bem-estar socioecondémico da
coletividade. Isso fica mais evidente quando essa vulnerabilidade ¢é refletida sobre jovens e
adolescentes que estdo na fase inicial da vida e, que, ja praticam atos infracionais.

A vulnerabilidade social de jovens, conforme mostra Brasil (2021), Parente, Teododsio ¢ Barros
(2019) e Santos, Costa e Santos (2020), esta relacionada a varios indicadores: fatores internos (familiar,
alimentar, pobreza, educacional, satide, psicologico, mercado de trabalho, moradia digna, acesso a bens
e servicos, assisténcia social, falta de lazer, seguranca, distribui¢do e desigualdade de renda,
intolerancia, preconceito etc.) e a fatores externos (sociais, habitacdo e saneamento, desavengas por
disputas de territorio, facgdo, ego, ideologia, trafico de drogas ou armas, influéncia de terceiros,
intransigéncia etc.). Tudo isso se resume na trilogia estrutural basica social: familia, Estado e sociedade
e/ou socioecondmica (educagdo, trabalho e satude). A auséncia destes fatores podera contribuir para o
cometimento de atos infracionais.

De acordo com Digiacomo (2019, p. 1), os problemas enfrentados pela populagdo infanto-
juvenil sdao decorrentes “[...] fundamentalmente da quase que total falta de estrutura de prevencao,
protecdo e de atendimento tanto das criangas e adolescentes quanto de suas respectivas familias, que os
coloca acima de tudo como vitimas da omissdo estatal [...]”. Para Medeiros (2020), as circunstancias
pelas quais adolescentes cometem atos infracionais estdo associados a varios fatores: vulnerabilidade e
risco social e/ou familiar; ambiente socioecondmico e cultural; autoestima; desigualdade social; baixa
escolaridade; aliciamento pelo trafico de drogas; trabalho infantil; ou atos de violéncia. Portanto, esses
fatores podem gerar um cenario de estigmatizagdo social que dificulta o adolescente a ser respeitado e
reconhecido pela sociedade.

De acordo com o Relatorio Global de Desenvolvimento Humano de 2016, do Programa das
Nagdes Unidas para o Desenvolvimento (PNUD), o Brasil é um dos paises mais desiguais do mundo,
ocupando a 10" posi¢ao no ranking da desigualdade (medida pelo coeficiente de Gini), de um conjunto
de 143 paises (PNUD, 2016).

Sobre o aspecto da violéncia, de acordo com o Sistema Nacional de Atendimento Socioeducativo
(SINASE), que trata das Medidas Socioeducativas (MSE) em meio fechado, e o Sistema Unico de
Assisténcia Social (SUAS), que lida com outras medidas em meio aberto, o Brasil, em 2017, possuia
26.109 adolescentes em cumprimento de medidas em meio fechado (taxa de 5,29 por 10.000 jovens de
10 a 24 anos) e 117.207 adolescentes em meio aberto (taxa de 38,71 por 10.000 jovens de 10 a 24
anos); neste ultimo, considera-se os reincidentes, todavia, ndo se contabiliza os jovens do Distrito
Federal por ter sistema proprio de pesquisa (BRASIL, 2018; 2019; IPEA e FBSP, 2019).

“[...] A juventude perdida ¢é considerada um problema de primeira
importancia para o desenvolvimento social do pais [...]. Os dados do Atlas da
Violéncia também trazem evidéncias de outra tendéncia preocupante: o
aumento, nos ultimos anos, da violéncia letal contra publicos especificos,
incluindo negros, populagdo LGBTI+ e mulheres, nos casos de feminicidio.
De 2007 a 2017, a desigualdade de raca/cor nas mortes violentas acentuou-se
no Brasil. A taxa de negros vitimas de homicidio cresceu 33,1%, enquanto a
de ndo negros apresentou um aumento de 3,3%. Em 2017, 75,5% das vitimas
de homicidio eram pretas ou pardas [...].

[...]1 O ano de 2017 registrou, também, um crescimento dos homicidios
femininos no Brasil, chegando a 13 por dia. Ao todo, 4.936 mulheres foram
mortas, 0 maior numero registrado desde 2007 — 66% delas eram negras.
Entre 2007 e 2017, houve um crescimento de 30,7% nos homicidios de
mulheres no Brasil [...]” (IPEA, 2019).
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Parente, Teoddsio e Barros (2019) e Santos, Costa e Santos (2020) em seus estudos apontaram
alguns fatores que levam a crianca e o adolescente a pratica de atos infracionais, entre elas: a falta de
estrutura do pais, a influéncia do meio em que o individuo vive, a ineficiéncia no cumprimento das
medidas; a falha nas institui¢des de convivio, como familia, sociedade e Estado; entre outros.

Além disso, Parente, Teododsio e Barros (2019, p. 14-15) destacam que:

“[...] o Estado deveria proporcionar infraestrutura as medidas socioeducativas
supracitadas, através de instituigdes com instalagdes propicias ao
cumprimento da medida com educag@o de qualidade e politicas de apoio as
familias dos infratores, entre outros meios, como desenvolver politicas
publicas integradas e planejadas com inteligéncia, voltadas para a prevencgao
e inclusdo social, bem como para o apoio moral, psicolégico e material as
familias dos menores infratores em 4rea de maior vulnerabilidade; criar
politicas publicas que promovam a mediag¢do de conflitos; fomentar parcerias
para empregar os adolescentes, como também criar mecanismos para a oferta
de ensino profissionalizante; ¢ promover programas sociais e culturais de
natureza educativa e construtiva, incluindo pais e filhos.”

Os resultados encontrados por Brasil (2017, p. 27) destacam a seguinte situacao em relagao ao
IVS:

“Doze estados brasileiros foram classificados como de alta vulnerabilidade
juvenil a violéncia, sendo oito da regido Nordeste e quatro da regido Norte.
Das nove Unidades da Federacdo com média vulnerabilidade, trés sdao da
regido Norte, dois do Centro-Oeste, dois da regido Sudeste, um da regido Sul
e um da regido Nordeste. Na faixa de menor vulnerabilidade estdo dois
estados do Sudeste, dois da regido Centro-Oeste e dois da regido Sul. Chama
aten¢do que nenhum estado do Norte ou Nordeste tenha aparecido na faixa de

ER)

menor vulnerabilidade [...].

3. Metodologia

A estatistica multivariada, segundo Mingoti (2005), consiste em um conjunto de métodos
aplicados em diversas situacdes em que varias variaveis sdo medidas simultaneamente em cada
elemento amostral. Um dos objetivos dessa estatistica € a reducdo ou simplificacdo da base de dados
para uma dimensao interpretavel, sem sacrificar o volume de informagdo estatistica contida nos dados
originais (JOHNSON e WICHERN, 2007).

3.1 Método da analise fatorial

A maioria das técnicas multivariadas procuram identificar padrdes de correlagdo entre as
varidveis por meio de combinagdes lineares. Entre os métodos de estudo tem-se a analise fatorial (AF),
uma técnica que pode analisar inter-relagdes (correlagdes) entre uma grande quantidade de variaveis
originais (p) e explicar essas varidveis em um numero reduzido de variaveis (r), ou seja, em dimensdes
inerentemente comuns (fatores comuns ou latentes), porém, sem perda significativa de informagdes
contida nos dados. Pelo fato de fornecer uma estimativa empirica da estrutura das variaveis
consideradas, a AF se torna uma base objetiva para criar escalas multiplas ou indices (HAIR JR et al.,
2009; LIMA, 2013).

O modelo da AF ¢ ortogonal e segue algumas pressuposicoes (MINGOTI, 2005; JOHNSON e
WICHERN, 2007; HARDLE e SIMAR, 2007): £ [F]1=0 (os fatores tém média zero); Var[F, ] =1,

Xm
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(os fatores ndo sdo correlacionados e tém varidncia igual a um); E[e, ;] = 0 (os erros tém médias iguais
a zero); Varle] = ¥, (os erros nao sdo correlacionados entre si e tém variancias diferentes); ¢ os
vetores do erro e dos fatores ndo sdo correlacionados.

De uma matriz X obtém-se a matriz de correlacdo (r) das variaveis; segundo Lima (2013, p. 62):

“Como a covariancia ¢ influenciada pelas unidades de medida das variaveis
envolvidas, define-se a correlagdo que ¢ uma medida adimensional do grau de
relacionamento linear entre as varidveis. A correlagdo tem o mesmo sinal da
covaridncia. O coeficiente de correlagdo simples ou de ordem zero ¢
calculado dividindo-se a covariancia pelo produto dos desvios-padrdes das
variaveis. O coeficiente de correlagdo varia entre -1 ¢ +1. Valores que se
aproximam de -1 ou de | indicam uma rela¢do linear forte, negativa e
positiva, respectivamente. Quanto mais proxima de zero a correlagdo estiver,
mais fraca € a relagdo.”

De acordo com Manly e Alberto (2017), o modelo da AF parte de uma matriz de correlagdo, para
obter as dimensdes de Z,, conforme a equagdo (01):

Zi =apnFy + apFo+ -+ aimF, + € (01)

em que Z, ¢ a i-ésima pontuagdo do teste, com média zero e varidncia um, que corresponde ao escore
fatorial; a;y a a,, (i =1, 2, ..., n) sdo as cargas fatoriais para o im-¢simo teste (correlagdo entre varidveis
originais e fatores); F'; a F, sdo m fatores comuns ndo correlacionados, cada um com média zero e
varidncia um; ¢; € o fator especifico (erro) apenas para o i-ésimo teste, ndo correlacionado com qualquer
um dos fatores comuns e com média zero.

Com este modelo (01), tem-se que a variancia da combinagdo linear Z, é:

Var(Z;) = a3 Var(F) + ahVar(Fe) + -+ + a2 Var(Fy,) + Var(e;)
(02)
= aj +ajp + o+ ag, + Var(e)

sendo que: a?, + a?, + - + a?,, = h? é chamado de comunalidade de Z, (a parte da varidncia que esta
relacionada aos fatores comuns); Var(F,) = 1, ¢ a matriz identidade (a variancia ¢ igual a um); e
Var(e) = ¥,, ¢ chamada de espeficidade (e?) de Z. (a parte da variancia que ndo estd relacionada aos
fatores comuns). Nota-se também que a correlagéo entre Z; ¢ Z, ¢:

Tij = Q1051 + G32052 + -+ + GimQim (03)

Consequentemente, duas pontuacdes de teste s6 podem ser altamente correlacionadas se tiverem
cargas altas nos mesmos fatores. Assim, —1 <a; <+1, pois a comunalidade ndo pode exceder 1.

Os dados para uma AF tém a mesma forma que para uma andlise de componentes principais
(ACP). Ou seja, existem p variaveis com valores para n individuos. No entanto, para uma AF existem
trés estagios (MANLY e ALBERTO, 2017). Na primeira etapa sdo determinadas as cargas fatoriais
provisorias a; para cada variavel sobre cada fator (fatores ndo girados), onde inicia-se com uma analise
de componentes principais da matriz X e negligencia-se os componentes principais ap6s o primeiro
“m”, que sdo entdo considerados os m fatores. Os fatores encontrados desta forma sdo entdo ndo
correlacionados entre si e também nao estdo correlacionados com os fatores especificos. No entanto, os
fatores especificos (erros) ndo sdo incompativeis entre si, o que significa que uma das premissas do
modelo de analise fatorial ndo ¢ valida. Isso pode ndo importar muito, desde que as comunidades sejam
altas.
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Na segunda ectapa da analise, que ¢ chamada de rotacdo fatorial, as cargas provisorias sdo
transformadas para encontrar novos fatores mais faceis de interpretar. Neste contexto, girar ou
transformar significa escolher os valores dl.j de (04) através de (01):

Fy =dpl +diply + -+ dijFy (04)

Nesta etapa, sera aplicada a rotagdo ortogonal pelo método Varimax, por ser uma forma mais
simples de rotagdo, na qual os eixos sdo mantidos em 90 graus, ou seja, a rotagdo de fatores se baseia
na rotagdo dos eixos ordenados, alterando as cargas fatoriais com a finalidade de proporcionar uma
melhor interpretagdo. Assim, sdo estimados os escores fatoriais que caracterizam o valor de cada fator
para cada observagdo da amostra ou populacdo (HAIR JR et al., 2009). Lembrando que, a rotagéo
Varimax busca minimizar o nimero de varidveis com altas cargas num fator, ou seja, maximiza a
variancia da carga, sendo, também, o mais utilizado. Conforme Pereira (2001) e Vicini e Souza (2005),
a rotagdo da matriz ndo afeta a inércia (comunalidades) das variaveis nem a percentagem de variagdes
explicadas pelos fatores.

A terceira etapa envolve o célculo das pontuagdes dos fatores, sendo estes os valores dos fatores
girados FY, Fy, ..., F};, para cada um dos n individuos para os quais existem dados disponiveis.
Lembrando que, um fator associado a um valor proprio menor que a unidade ¢ responséavel por menos
variagdo nos dados do que uma das pontuagdes do teste original. Em geral, aumentar m aumentara as
comunalidades de variaveis, mas as comunalidades ndo sdo alteradas pela rotacdo do fator (MANLY e
ALBERTO, 2017).

Para testar os resultados deste estudo, serdo utilizados os seguintes testes: (a) confiabilidade
(Alfa de Cronbach); (b) adequabilidade (Kaiser-Meyer-Olkin ‘KMO”); (c) teste de esfericidade de
Bartlett (‘BTS”); e (d) verificar a comunalidade de cada variavel.

Segundo Hair Jr et al. (2009), a confiabilidade ¢ o grau em que uma variavel ou conjunto de
variaveis € consistente com o que se pretende medir, sendo que um modelo bastante utilizado ¢ o Alfa
de Cronbach, que trata da consisténcia interna baseada na correlagdo média entre os itens. Essa medida
de confiabilidade varia de 0 a 1, sendo que o limite inferior geralmente aceito ¢ de 0,70, mas que pode
ser 0,60 em pesquisas exploratorias. Neste estudo sera utilizado o limite de 0,70.

Ja a adequabilidade avalia a adequagdo da amostra de acordo com as correlagdes multiplas das
variaveis. Vale ressaltar que as variaveis incluidas em ambas as analises precisam ser correlacionadas,
e, se essas correlagdes forem baixas, ¢ melhor ter um tamanho de amostra maior.

Para avaliar a adequacdo dos dados, uma das medidas ¢ sugerida por Kaiser-Meyer-Olkin
(KMO). Segundo Matos e Rodrigues (2019), o KMO representa a proporgao da variancia das variaveis
que pode ser explicada pelos fatores ou tracos latentes. Quanto mais proximo esse valor estiver de 1,
mais adequados os dados estdo para se ajustar uma AF. Para Malhotra (2001), valores altos, entre 0,5 e
1,0, indicam que a AF ¢ apropriada e valores abaixo de 0,5 indicam que a AF pode ser inadequada. De
acordo com Hutcheson e Sofroniou (1999), os critérios de cortes dos valores de adequabilidade sdo
apresentados no Quadro 1.

Quadro 1: Critérios de cortes dos valores do KMO

Valor de KMO Adequabilidade da amostra
<0,5 Inaceitavel
0,5a0,7 Regular
0,7a0.,8 Bom
0,809 Otimo
>0,9 Excelente

Fonte: Hutcheson e Sofroniou (1999) e Matos e Rodrigues (2019).
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O teste de esfericidade de Bartlett (Bartlett’s Test of Sphericity — BTS) para a AF verifica, na
situacdo extrema de independéncia perfeita entre todas as varidveis, se a hipotese nula da matriz de
correlacdo ¢ uma matriz identidade, ou seja, a matriz diagonal principal € igual a 1 e os demais valores
sdo zeros. Isso significa que ndo ha correlago entre as variaveis (ou nao ha agrupamento para formar
nenhum construto) e, portanto, essa hipotese nula podera ser rejeitada caso o valor encontrado de BTS
for inferior ao valor alfa adotado (alfa igual a 0,05). Assim, assume-se a hipotese alternativa e conclui-
se que ha algum tipo de associa¢do entre as variaveis, que podem representar conjuntamente um ou
mais tragos latentes, ou seja, presume-se haver construgao de fatores.

A comunalidade de uma variavel, segundo Hair Jr et al. (2009), ¢ a quantidade total de variancia
que uma variavel original compartilha com todas as outras variaveis incluidas na analise, ou seja, a
comunalidade é a propor¢do de varidncia comum presente numa determinada variavel (MATOS e
RODRIGUES, 2019). Dessa forma, uma variavel que ndo apresente variancia especifica ou de erro,
teria uma comunalidade de um, enquanto uma variavel que ndo compartilhe varidncia com nenhuma
outra variavel teria uma comunalidade de valor zero.

3.2 Construcdo do Indice da Vulnerabilidade Social Juvenil (IVSJ)

Para a elaboragdo do IVSJ sera utilizada a propriedade de ortogonalidade dos escores fatoriais
estimados e rotacionados, ou seja, sera calculada a média ponderada dos escores fatoriais das variaveis,
em que cada fator ¢ ponderado pela explicagdo da varidncia total. Contudo, com o objetivo de evitar
que escores fatoriais altos positivos e/ou negativos sejam indicados, serd de suma importancia fazer
uma transformagao nos escores de cada fator para que se mantenham entre os valores 0 e 1, ou seja, no
primeiro quadrante (HAIR JR et al., 2009). Para esta etapa serdo extraidos os escores fatoriais
rotacionados F i (software IBM SPSS) e, com auxilio do software Microsoft Excel, se promovera o
calculo da equacdo (05).

. Ej _ F}mzn
Fi = i (05)

em que F}; é o escore fatorial modificado no fator j do i-ésimo estado; F; ¢ o escore fatorial no fator ;
do i- esuno estado; F7"* ¢ 0 maximo valor observado no j-ésimo escore fator1a1 e Fj min & o minimo
valor do j-ésimo escore fatorial.

Na construg¢ao do IVSJ para cada estado brasileiro, se definira o indice através da equagdo (06),
conforme Johnson e Wichern (2007). Para esta etapa sera utilizado o software IBM SPSS para a
obtencao dos autovalores (4).

IV S.J; (06)

H M@
g) 9(—
~.
I
—_
\.[\')
3
()
<o
I
—_
\'l\D
s

em que IVSJ, € o Indice da Vulnerabilidade Social Juvenil do i-ésimo estado brasileiro; 1, é a j-ésimo
raiz caracteristica (latente) ou variancia explicada ou valor proprio ou eigenvalue (autovalor) extraidos
e considerados; >4, ¢ o somatorio das raizes caracteristicas referentes aos p fatores extraidos e
considerados; 4/} 4, € a parti¢do relativa do fator da j-ésima raiz caracteristica explicagdo pela variancia
total (somatorio dos p fatores extraidos e considerados); F;; ¢ o escore fatorial modificado/transformado
no fator j do i-ésimo estado; n é o niimero de observagdes ou objetos (estados); e p € o niimero de
fatores (indicador).

O IVSJ, encontrado ¢ uma relagdo proporcional. Todavia, para obter o percentual de cada estado,
sera multiplicado cada valor do /VSJ, proporcional por 100, obtendo-se assim, o indice percentual.
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Para categorizar o IVSJ, sera utilizado uma escala, com o percentual de /VSJ, o grau de
vulnerabilidade e a representacao com paleta de cores, conforme o Quadro 2, e, ao final, sera criado um
mapa com base nessa categorizacao de cada estado.

Quadro 2: Escala da Vulnerabilidade Social Juvenil (VSJ)

IVSJ (%) Grau de Vulnerabilidade Paleta de cores
0,0 a20,0 Muita Baixa (MB) Verde
20,1 a 40,0 Baixa (B) Azul
40,1 a 60,0 Média (M) Amarela
60,1 a 80,0 Alta (A) Laranja
80,1 a 100,0 Muita Alta (MA) Vermelha

Fonte: Elaborado pelos autores.

3.3 Variaveis e fonte de dados

A base de dados para esta pesquisa ¢ composta pelas 27 unidades federativas do Brasil, com
indicadores pré-selecionados ¢ agrupados empiricamente, referentes ao ano-base de 2017, que serdo
extraidos de diversos banco de dados (fontes) via websites, tais como: Sistema Nacional de
Atendimento Socioeducativo (SINASE), Sistema Unico de Assisténcia Social (SUAS), Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE); e Instituto de Pesquisa Econdmica e Aplicada (IPEA). No
Quadro 3 descreve-se os indicadores que foram utilizados neste trabalho para criar o [VSJ.

Quadro 3: Variaveis utilizadas para elaboragdo do IVSJ, Brasil, 2017

Variaveis Descricao Fonte de dados

Porcentagem jovens de 15 a 24 anos que ndo estudam, ndo
EducXl trabalham e possuem renda domiciliar per capita igual ou| IPEA/2017
inferior a meio salario-minimo de 2010.

EducX? Porcentagem de analfabetismo em pessoas acima de 15 anos. IBGEzE)E\I AD/
TrReX3 Porcgnjtqgern de pessoas quc: recebem Rendlmento Real Efetivo IBGE /2017
Domiciliar per capita até 50% da mediana nacional.
SadlX4 Porcc_aqtagem do déficit do Indice de Desenvolvimento Humano IPEA /2017
Municipal.
SaAIXS Porcentagem  domicilios particulares permanentes com| IBGE - POF/
moradores vivendo em situagdo de inseguranga alimentar. 2017-2018
Porcentagem pobreza extrema - cujo rendimento domiciliar per
PoPSX6 | . ita recebidos ¢ de até US$ 1,9 PPC 2011 = RS 3,15. IBGE /2017
PoPSX7 | Porcentagem Indice da Pobreza Humana. IBGE /2017
PoPSY8 Porcentagen} de pessoas residentes em domicilios particulares IBGE /2017
sem acesso a protecdo social.
DeCRX9 Pprc;ntgg;m indice de Gini - que mede a desigualdade na IBGE /2017
distribuicao de renda.
DeCRX10 Porcentage(r)n 1nd}ce_de Palma —Oque mede a distribui¢do de renda IBGE /2017
entre os 10% mais ricos e os 40% mais pobres.
DeCRXI11 |Porcentagem da distribuicao da populagdo preta ou parda. IBGE /2017

Porcentagem de adolescentes de 12 a 21 anos que estdo sob
VildX12 Medidas Socioeducativas em Regime Fechado (2017) em| SINASE /2017
relagdo a populagdo jovens de 14 a 24 anos (2017).

continua...
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continuagao...

Porcentagem de adolescentes de 12 a 21 anos que estdo sob
VildX13 M.edi.daAs Spcioeducativzis em Regime~Aberto (2017), incluidas as SUAS /2017
reincidéncias, em relacdo a populacdo jovens de 14 a 24 anos

(2017).
VildX14 Faixa etaria de jovens entre 14 e 24 anos (2017) em relacdo a| IBGE - SIDRA/
! populagdo geral de 2017. 2017

Pessoas residentes em domicilios com ocorréncia de pelo menos
uma inadequacao nas condi¢cdes de moradia - auséncia de
MoSBX15 |banheiro de uso exclusivo; paredes externas construidas na maior | IBGE /2017
parte com materiais ndo durdveis; adensamento excessivo; e
onus excessivo com aluguel.

Pessoas residentes em domicilios com auséncia de acesso a pelo
MoSBX]6 | Mmenos uma deﬁciéncia aos Servigos Qe saneamento basico -
coleta direta ou indireta de lixo; abastecimento de agua; e esgoto
sanitario.

IBGE /2017

Fonte: Elaborado pelos autores.

4. Resultados e discussao

4.1 Analise fatorial por componentes principais do IVSJ

Para criacdo do IVSJ de cada estado (ano 2017), foi realizado uma AF por meio de componentes
principais com a utilizagdo de 16 indicadores (variaveis), subdivididos em sete dimensdes: educacao;
trabalho e renda; satde e alimentacdo; protecao social e pobreza; desigualdade e cor ou raga; violéncia
e idade; e moradia e sancamento basico. Tais indicadores/dimensdes sintetizam informagdes
importantes sobre a vulnerabilidade social.

No tocante as estatisticas de confianca da analise fatorial, o Alfa de Cronbach foi 0,908,
indicando a consisténcia interna do modelo estimado. J& o KMO foi igual a 0,803, ¢ conforme a
classificacdo de Hutcheson e Sofroniou (1999) e Matos e Rodrigues (2019), valores de KMO entre 0,8
e 0,9 sdo considerados 6timos. O teste de esfericidade de Bartlett rejeitou a hipotese nula de que a
matriz de correlagdo seja uma matriz identidade e concluiu-se haver correlagdo. Todos os testes
mencionados foram significativos a 1%.

A comunalidade representa a propor¢do de varidncia comum presente em uma determinada
variavel. Para estes autores, valores acima de 0,5 sdo considerados satisfatorios. Portanto, de acordo
com a Tabela 1, ver-se que todos os valores foram superiores a 0,5. Os elevados niveis de
comunalidade indicam a presenca de grande homogeneidade entre os indicadores utilizados nos estados
brasileiros, ou seja, de forma geral, observa-se que os indicadores de vulnerabilidade apresentam
caracteristicas semelhantes.

Para a definicdo do niimero de fatores, foi utilizado o grafico Scree Plot, que, segundo Malhotra
(2001), Mingoti (2005) e Hair Jr et al. (2009), se extrai o nimero de fatores igual ao numero de
autovalores anteriores ao ponto de salto. Assim, de acordo com a Figura 2, foi indicado a extragdo de
quatro componentes/fatores.
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Tabela 1: Comunalidade das variaveis utilizadas na analise fatorial por componentes principais para
elaboracao do IVSJ, Brasil, 2017

Variaveis Inicial Extracdo
EducXl 1,000 0,939
Educx? 1,000 0,944
TrReX3 1,000 0,980
SaAlX4 1,000 0,959
SaAlX5 1,000 0,889
PoPSX6 1,000 0,943
PoPSX7 1,000 0,963
PoPSX8 1,000 0,985
DeCRX9 1,000 0,965
DeCRX10 1,000 0,951
DeCRX11 1,000 0,775
VildX12 1,000 0,853
VildX13 1,000 0,881
VildX14 1,000 0,916
MoSBX15 1,000 0,873
MoSBX16 1,000 0,891

Nota: Método de extracdo: ACP
Fonte: Resultado dos dados (software IBM SPSS).

Scree plot

Autovalor

T
1 - . | 4 - [ ] T ] ¥ [-] " LI 3 4 1% 16

" MNumero de components

Figura 2: Numero de componentes versus autovalores vinculados ao IVSJ, 2017
Fonte: Resultados da pesquisa (software IBM SPSS).

Portanto, por meio desses testes conclui-se que as varidveis utilizadas estdo em consonancia para
a realizacdo da AF. Posteriormente a avaliacdo e validacdo das premissas, realizou-se a estatistica
descritiva, com os resultados das médias e desvios-padrdo das 16 variaveis, conforme Tabela 2.

Redepp, v. 5, n. 1, p. 76-95, 2021



87 Vulnerabilidade social juvenil nos estados brasileiros

Tabela 2: Medidas de tendéncia central e dispersdo das variaveis utilizadas na elabora¢do do IVSJ,
Brasil, 2017

Variaveis Média Desvio-padrao Coeficiente de Variacdo
EducXl 12,627 6,074 48,103
EducX2 8,833 5,171 58,542
TrReX3 36,353 14,744 40,558
SaAlX4 25,070 4,351 17,355
SaAlX5 42,804 13,870 32,404
PoPSX6 9,092 5,556 61,109
PoPSX7 29,606 9,723 32,841
PoPSX8 19,174 10,283 53,630
DeCRX9 50,596 3,980 7,866
DeCRX10 3,385 0,775 22,895
DeCRX11 64,080 18,113 28,266
VildX12 0,084 0,099 117,857
VildX13 0,403 0,308 76,427
VildX14 18,418 1,790 9,719
MoSBX15 14,971 7,402 49,442
MoSBX16 55,633 25,356 45,577

Fonte: Resultados da pesquisa (software IBM SPSS).

Conforme indica a Tabela 2, quatro variaveis se destacam em fungdo do nivel elevado de
variagdo em torno da média: VildX12 — porcentagem de adolescentes de 12 a 21 anos que estdo sob
Medidas Socioeducativas em Regime Fechado (2017) em relagdo a populacdo jovens de 14 a 24 anos
(2017); PoPSX6 — porcentagem pobreza extrema - cujo rendimento domiciliar per capita recebidos ¢
de até US$ 1,9 PPC 2011 = RS 3,15; EducX2 — porcentagem de analfabetismo em pessoas acima de 15
anos; e PoPSX8 — porcentagem de pessoas residentes em domicilios particulares sem acesso a protegao
social. Este fato ocorre em funcdo dos estados das regides Sul e Sudeste do Brasil apresentarem
melhores performance nestes indicadores. Este alto coeficiente de variagdo indica a existéncia de
elevada heterogeneidade entre os estados brasileiros, o que tende a indicar que o indice de
vulnerabilidade apresenta grande heterogeneidade.

A matriz de correlagdo de Pearson, apresenta a intercorrelacdo entre as variaveis. Para avaliar a
correlagdo, foram considerados valores superiores a £0,70 e, conforme observa-se na Tabela 3, somente
as variaveis Medidas Socioeducativas do Regime Fechado (VildX12) e Medidas Socioeducativas do
Regime Aberto (VildX13) nao estdo correlacionadas fortemente com nenhuma das varidveis. As demais
varidveis tém correlagdes fortes e positivas em sua grande maioria, o que indica que as variaveis estao
diretamente correlacionadas com uma e outra(s) variavel(is). O alto nivel de correlacdo indica que as
variaveis apresentam alto poder de explicagdo do fenomeno estudado.
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Tabela 3: Matriz de correlagdes entre as variaveis iniciais do IVSJ, Brasil, 2017

Correlagdo/ Educ Educ TrRe SaAl SaAl PoPS PoPS PoPS DeCR DeCR DeCR Vild Vild Vild MoSB MoSB
Indicador X! X2 X3 X4 X5 X6 X7 X8 X9 XI0 X1 XI2 XI3 XI4 XI5 XI6

Educxl 1,000 0,837 0,962 0,876 0,875 0,932 0,802 0,947 0,330 0,293 0,748 0,173 -0,224 0,639 0,564 0,554
Educx2 0,837 1,000 0,790 0,846 0,665 0,842 0,703 0,779 0,136 0,150 0,609 0,063 -0,330 0,331 0,187 0,474
TrReX3 0,962 0,790 1,000 0,895 0,928 0,947 0,871 0,990 0,408 0,376 0,833 0,127 -0,323 0,742 0,669 0,649
SaAlX4 0,876 0,846 0,895 1,000 0,787 0,866 0,902 0,883 0,063 0,054 0,725 -0,011-0,338 0,563 0,449 0,739
SaAlX5 0,875 0,665 0,928 0,787 1,000 0,846 0,815 0,919 0,441 0,402 0,828 0,165 -0,251 0,771 0,714 0,638
PoPSX6 0932 0,842 0,947 0,866 0,846 1,000 0,818 0,955 0,380 0,397 0,727 0,188 -0,263 0,593 0,604 0,545
PoPSX7 0,802 0,703 0,871 0,902 0,815 0,818 1,000 0,889 0,108 0,118 0,736 0,104 -0,269 0,765 0,673 0,921
PoPSX8 0947 0,779 0,990 0,883 0,919 0,955 0,889 1,000 0,436 0,418 0,823 0,147 -0,311 0,751 0,695 0,674
DeCRX9 0,330 0,136 0,408 0,063 0,441 0,380 0,108 0,436 1,000 0,962 0,416 0,189 -0,198 0,389 0,419 -0,060
DeCRXI10 0,293 0,150 0,376 0,054 0,402 0,397 0,118 0,418 0,962 1,000 0,393 0,140 -0,255 0,349 0,420 -0,050
DeCRX11 0,748 0,609 0,833 0,725 0,828 0,727 0,736 0,823 0,416 0,393 1,000 0,089 -0,394 0,729 0,611 0,597
Vildx12 0,173 0,063 0,127 -0,011 0,165 0,188 0,104 0,147 0,189 0,140 0,089 1,000 0,599 0,266 0,256 0,051
VildX13 -0,224-0,330-0,323 -0,338 -0,251 -0,263 -0,269 -0,311 -0,198 -0,255 -0,394 0,599 1,000 -0,116 -0,015 -0,240
VildX14 0,639 0,331 0,742 0,563 0,771 0,593 0,765 0,751 0,389 0,349 0,729 0,266 -0,116 1,000 0,831 0,734
MoSBX15 0,564 0,187 0,669 0,449 0,714 0,604 0,673 0,695 0,419 0,420 0,611 0,256 -0,015 0,831 1,000 0,576
MoSBX16 0,554 0,474 0,649 0,739 0,638 0,545 0,921 0,674 -0,060 -0,050 0,597 0,051 -0,240 0,734 0,576 1,000
Fonte: Resultados da pesquisa (software IBM SPSS).

Quanto aos autovalores, foi utilizado o método de extracdo por componentes principais em que
selecionam-se aqueles cuja raiz caracteristica foi maior que 1, conforme mostrado na Tabela 4 ¢ na
Figura 2. Os quatro componentes utilizados explicam 91,91% da varidncia nos indicadores
socioecondmicos, ou seja, aderem de forma extremamente intensa o conjunto de informagao presentes
nas varidveis originais.

Tabela 4: Variancia total explicada

Val T Somas de extragdo de Somas rotativas de
C . alores proprios IIC1alS — carregamentos ao quadrado  carregamentos ao quadrado
omponente | Yde % | Yde % | Yde %
Total  yariancia cumulativa 19t variancia cumulativa  1°%l  variancia cumulativa
1 9,671 60,442 60,442 9,671 60,442 60,442 6,437 40,233 40,233
2 2,177 13,605 74,047 2,177 13,605 74,047 4,003 25,020 65,253
3 1,722 10,762 84,808 1,722 10,762 84,808 2,578 16,114 81,366

4 1,137 7,104 91912 1,137 7,104 91912 1,687 10,546 91,912
Fonte: Resultados da pesquisa (software IBM SPSS).

Na Tabela 5 avalia-se a correlagdo entre os componentes/fatores iniciais ndo rotacionados e os
rotacionados versus as variaveis; foram considerados os valores superiores a +0,70. Assim, verifica-se
que para os componentes/fatores ndo rotacionados todas as varidveis estdo correlacionadas forte e
positivamente nos trés primeiros componentes/fatores, enquanto para os componentes/fatores
rotacionados as correlagdes foram fortes e positivas entre as seguintes variaveis (indicadores):

Componente/Fator 1 — Variaveis: EducX1 (89,1%), EducX2 (96,8%), TrReX3 (83%), SaAlX4
(88%), PoPSX6 (88,3%) e PoPSXS8 (81,2%). O que indica para este grupo a vulnerabilidade
sobre a/o(s): jovens de 15 a 24 anos que ndo estudam e ndo trabalham; analfabetismo (acima dos
15 anos); baixo rendimento domiciliar per capita (até 50% da mediana nacional); déficit do
indice de Desenvolvimento Humano Municipal; pobreza extrema (rendimentos de até US$ 1,9
PPC 2011, que correspondia a época R$ 3,15); e pessoas residentes em domicilios particulares
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sem acesso a protecdo social. Essa dimensdo esta relacionada a: educagdo, trabalho e renda,
saude, pobreza e protecao social.

Componente/Fator 2 — Variaveis: VildX14 (86,3%), MoSBX15 (82,8%) e MoSBX16 (78,8%). O
que indica para este grupo a vulnerabilidade para: os jovens de faixa etaria entre 14 ¢ 24 anos;
pessoas residentes em domicilios com ocorréncia de pelo menos uma inadequagdo nas condigdes
de moradia; e pessoas residentes em domicilios com auséncia de acesso a pelo menos uma
deficiéncia aos servigos de saneamento basico. Essa dimensdo esta relacionada a: idade, moradia
e saneamento basico.

Componente/Fator 3 — Variaveis: DeCRX9 (96,5%) e DeCRX10 (96%). O que indica para este
grupo a vulnerabilidade para o: indice de Gini (que mede a desigualdade na distribuicdo de
renda); e indice de Palma (que mede a distribuigdo de renda entre os 10% mais ricos e os 40%
mais pobres). Essa dimensao esta relacionada a desigualdade.

Componente/Fator 4 — Variaveis: VildX12 (89,7%) e VildX13 (87,9%). O que indica para este
grupo a vulnerabilidade para: adolescentes de 12 a 21 anos que estdo sob Medidas
Socioeducativas em Regime Fechado em relacdo a populagdo jovens de 10 a 24 anos; e
adolescentes de 12 a 21 anos que estdo sob Medidas Socioeducativas em Regime Aberto em
relacdo a populacgdo jovens de 10 a 24 anos. Essa dimensdo est4 relacionada a violéncia.

Tabela 5: Matriz de correlagdo entre componentes/fatores iniciais ndo rotacionados e os rotacionados
versus as variaveis

o Componente/Fator? Componente/Fator rotativa®
Variaveis
1 2 3 4 1 2 3 4

EducXl 0,928 -0,067 0,005 0,271 0,891 0,331 0,181 0,051
EducX?2 0,765 -0,298 -0,172 0,490 0,968 0,009 0,001 -0,080

TrReX3 0,984 -0,014  -0,041 0,096 0,830 0,478 0,248 -0,044

SaAlx4 0,886 -0,393 -0,045 0,131 0,880 0,387 -0,118 -0,144
SaAlX5 0,939 0,080 0,028 -0,014 0,700 0,559 0,294 0,004

PoPSX6 0,930 -0,005 -0,036 0,277 0,883 0,314 0,251 0,037
PoPSX7 0,917 -0,282 0,140 -0,154 0,697 0,682 -0,086  -0,063
PoPSXS§ 0,989 0,018 -0,026 0,076 0,812 0,501 0,273 -0,029
DeCRX9 0,412 0,848 -0,272 0,044 0,135 0,122 0,965 0,020
DeCRX10 0,399 0,828 -0,325 0,025 0,126 0,109 0,960 -0,040
DeCRX11 0,865 0,065 -0,104  -0,110 0,609 0,540 0,300 -0,151

VildX12 0,155 0,375 0,757 0,340 0,117 0,114 0,149 0,897
VildX13 -0,325 0,161 0,830 0,244 -0,258  -0,068 -0,194 0,879
VildX14 0,801 0,174 0,274 -0,412 0,322 0,863 0,242 0,095

MoSBX15 0,722 0,305 0,302 -0,409 0,222 0,828 0,333 0,163
MoSBX16 0,732 -0,380 0,216 -0,405 0,435 0,788 -0,259 -0,117

Notas: Método de Extragdo: ACP; Método de Rotagdo: Varimax com Normalizagdo de Kaiser
2 Quatro componentes extraidos

b Rotagdo convergida em seis iteragdes

Fonte: Resultados da pesquisa (software IBM SPSS).

4.2 O IVSJ dos estados brasileiros, 2017

Pelas pontuacdes de fatores pelo método de regressdo, foram gerados os escores fatoriais
rotacionados e transformados (EFTn), cujo objetivo é a construgdo do indice da Vulnerabilidade Social
Juvenil (IVSJ) de cada estado, conforme o resultado da Tabela 6. Observa-se a predominancia dos
estados das regides Nordeste e Norte nas piores posigdes. Esse fato ocorre em funcdo dos indicadores
socioeconomicos destes estados apresentarem alto nivel de vulnerabilidade.
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Tabela 6: Escores fatoriais rotacionados/transformados e o IVSJ das 27 UFs

Estado Regido EFT1 EFT2 EFT3 EFT4 IVSJ % Conceito
AL Nordeste 1,000000 0,193482 0,147477 0,161563 71,60
AC Norte 0,710835 0,709569  0,442284  1,000000 70,16
MA Nordeste 0,862146  0,581585 0,356980  0,033530 69,74
PI Nordeste 0,796935 0,404158 0,393911  0,028144 63,22

SE Nordeste 0,824714 0,077743  0,468426  0,099865 61,64
RN Nordeste 0,757876  0,209931  0,304344  0,367157 59,35
PB Nordeste 0,773833  0,058226  0,572708  0,100328 59,23
BA Nordeste 0,752557  0,097136  0,700792  0,000477 59,13
PE Nordeste 0,761614  0,096805  0,424129  0,143560 57,59
CE Nordeste 0,728507  0,212816  0,497964  0,070802 57,43

PA Norte 0,502186  0,843162  0,399757  0,000000 50,18
AM Norte 0,407007  0,800264 0,691782  0,055361 47,14
AP Norte 0,325224  1,000000 0,551694  0,202003 44,21
TO Centro-Oeste  0,474867  0,443734  0,214485  0,044195 40,65
RO Norte 0,380757  0,635627  0,000000 0,172986 35,78
RR Norte 0,266264  0,750470  0,470738  0,089283 34,82
ES Sudeste 0,413702  0,024328  0,356427 0,316542 34,18
MG Sudeste 0,336272  0,070089  0,376653  0,124799 28,52

GO Centro-Oeste  0,291684  0,261216  0,279560  0,097698 27,08
MS Centro-Oeste  0,267783  0,314889  0,233760  0,072772 25,57
MT  Centro-Oeste 0,230894  0,473511  0,160351  0,029453 24,30

ST P TETTT WO REEEZZLZZLZEE S>>

RJ Sudeste 0,244337  0,095319 0,373065  0,117691 22,76
SP Sudeste 0,173911  0,004893  0,508176  0,559336 21,78
RS Sul 0,231374  0,000000 0,313661  0,193122 20,38
PR Sul 0,202936  0,110934  0,295323  0,239827 20,30
DF Centro-Oeste  0,000000  0,165527  1,000000 0,124517 15,12
SC Sul 0,109818 0,180041 0,022135  0,156937 11,36 MB

Fonte: Resultados da pesquisa (softwares IBM SPSS e Excel).

O mapa da vulnerabilidade social juvenil do Brasil esta fortemente associado ao mapa do nivel
de desenvolvimento humano, pois os estados que apresentam maiores IVSJ detém menores IDH.

E valido destacar que dos dez estados que apresentam menores IDHs em 2017 (Alagoas,
Maranhdo, Piaui, Para, Sergipe, Bahia, Acre, Paraiba, Rondonia e Pernambuco), sete (Bahia, Paraiba,
Sergipe, Piaui, Maranhdo, Acre e Alagoas) possuem os maiores indices de vulnerabilidade juvenil.

Por sua vez, dos dez estados que apresentaram maiores IDHs em 2017 (Goias, Espirito Santo,
Mato Grosso, Minas Gerais, Rio Grande do Sul, Parana, Rio de Janeiro, Santa Catarina, Sdo Paulo e
Distrito Federal), excluindo-se o Mato Grosso do Sul, os demais apresentam baixo indice de
vulnerabilidade juvenil.

A partir desta analise € possivel inferir que o problema da vulnerabilidade juvenil esta vinculado
diretamente ao desenvolvimento humano, ou seja, a questdes de desenvolvimento econémico, pois
observa-se uma forte relacao entre o IDH e IVSJ.

A Figura 3 mostra a dimensio espacial do IVSJ. E possivel observar a existéncia de um padrio
espacial na distribuicdo do indice. Este padrdo ¢ um indicio da ndo aleatoriedade da distribuigdo
espacial da vulnerabilidade juvenil, ou seja, existem a possibilidade da ocorréncia de externalidades.

Nota-se, conforme a Figura 3, que a regido Nordeste apresenta os maiores IVSJ, estando entre os
niveis altos a médios; em segundo lugar esta a regido Norte, em que os indices encontram-se entre 0s

Redepp, v. 5, n. 1, p. 76-95, 2021



91 Vulnerabilidade social juvenil nos estados brasileiros

niveis altos a médios (exceto os estados de Ronddnia ¢ Roraima, que se encontram em niveis baixos);
em terceiro lugar estd a regido Sudeste, em que todos os estados tém niveis baixos do IVSJ; em quarto
lugar esta a regiao Centro-Oeste, em que também ha estados com niveis baixos nos indices (exceto o
Distrito Federal que apresenta nivel muito baixo); e, por fim, a regido Sul, em que dois estados
apresentam niveis baixos e o estado de Santa Catarina apresenta nivel muito baixo no IVSJ.

Dessa forma, ¢ preciso considerar o espago como uma variavel relevante na elaboragdo de
politicas publicas que conduzam a reducdo da vulnerabilidade juvenil, visto que existem evidéncias de
externalidades espaciais.
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Figura 3: Mapeamento com categorizacao do IVSJ, Brasil, 2017
Fonte: Elaborado pelos autores.

No estudo do IPEA e FBSP (2019), afirma-se que alguns indicadores socioeconomicos das
regides Norte e Nordeste apresentam os maiores indices de jovens entre 15 e 24 que ndo estudam, néo
trabalham e s2o vulneraveis a pobreza. E eles concluem que s@o esses os individuos a serem focados
em qualquer programa de enfretamento a criminalidade.

Além disso, é preciso destacar que, na composicdo do IVSJ, os indicadores de educacao
apresentam maior peso sobre o fator 1. Isto significa que politicas educacionais contribuem para a
reducdo da vulnerabilidade juvenil.

Este indice (IVSJ) reflete a imagem da vulnerabilidade social que o Brasil tem passado, além de
auxiliar no indicativo das regides que precisam de mais investimentos em prol da sociedade.

E preciso um recorte regional para analise do IVSJ, pois assim ¢ possivel ter-se um indicativo de
como a vulnerabilidade juvenil encontra-se distribuida regionalmente. A Tabela 7 mostra que as regides
Sul, Sudeste e Centro-Oeste apresentam os menores indices de vulnerabilidade juvenil. Este fato ocorre
em funcdo dos indicadores socioecondmicos dos estados destas regides apresentarem melhor
desempenho. Vale uma ressalva, o Centro-Oeste ¢ fortemente influenciado pelo Distrito Federal, que,
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especificamente neste caso, ¢ um outlier. Em conjunto com a média, é necessario a analise do
coeficiente de variagdo. Observe que o coeficiente de variagdo do Centro-Oeste ¢ 13,10 pontos
percentuais superior ao do Sudeste, indicando que, mesmo ambos apresentando baixos niveis de
vulnerabilidade juvenil, a regido Centro-Oeste apresenta maior heterogeneidade em relagdo a regido
Sudeste.

No tocante as regides Norte e Nordeste, o destaque ¢ alto nivel de homogeneidade apresentado
pelo Nordeste. Isto retrata que, além da regido apresentar elevado nivel de vulnerabilidade juvenil nos
estados, este alto nivel de vulnerabilidade estd presente intrarregionalmente.

Tabela 7: Estatisticas descritivas basicas do IVS] para as regides brasileiras, 2017

Regides Meédia do IVSJ Desvio Padrao Coeficiente de Variacao
Nordeste 62,10 5,21 8,38
Norte 47,05 12,87 27,36
Sudeste 26,81 5,74 21,42
Centro-Oeste 26,54 9,16 34,52
Sul 17,35 5,18 29,89
Brasil 41,97 18,52 44,14

Fonte: Resultados da pesquisa.

Por sua vez, a regido Norte apresenta um baixo nivel de vulnerabilidade juvenil quando
comparado com o Nordeste. Contudo, o coeficiente de variagdo ¢ elevado, indicando a existéncia de
elevada heterogeneidade intrarregional. Aqui, € valido destacar o caso dos estados do Acre e Roraima,
em que o primeiro apresenta um IVSJ superior ao de Roraima na ordem de 201,5%.

4.3 Consisténcia do IVSJ, Brasil, 2017

Objetivando testar a consisténcia do IVSJ estimado neste trabalho, foram utilizadas duas
medidas de correlag@o. A primeira ¢ a medida de correlacdo de Pearson e a segunda ¢ a medida de
correlagdo ordinal de Spearman.

Na primeira medida de avaliagdo, a correlacdo ¢é feita utilizando os valores dos seguintes indices:
IVSJ (estimado neste trabalho); o Indice da Vulnerabilidade Social (IVS) no Brasil (ano-base 2017), do
IPEA; o Indice da Vulnerabilidade Juvenil & Violéncia — Desigualdade Racial (IVJ-DR) no Brasil (ano-
base 2015), do Forum Brasileiro de Seguranga Publica (FBSP); e o IDH, ano base 2017.

A Tabela 8 indica a existéncia de elevada associagdo linear, significativa a 1%, entre os indices.
Ou seja, tem-se um primeiro indicio de consisténcia do indice estimado neste trabalho com os demais
trabalhos da area.

Tabela 8: Indices de correlagdes parciais de Pearson entre indicadores para o Brasil

indices IvVSJ IVS IVI-DR IDH
IVSJ 1,000
VS 0000 1,000

IVI-DR 0000 0000 1,000
o0l o o

Nota: Entre colchetes estdo os p-values
Fonte: Resultados da pesquisa (sofiware IBM SPSS).
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A segunda medida de avaliagdo do modelo estimado é o coeficiente de correlagdo ordinal de
Spearman. Neste quesito, a Tabela 9 informa que a ordenacdo existente entre os diversos indices ¢
significativa a 1%. O IVSJ apresentou melhor performance quando comparado com o IVS. Por sua
vez, quando comparado com o IVJ-DR a performance reduziu-se, porém continua significativa.

A correlagdo ordinal entre IDH e o IVSJ apresenta sinal negativo, indicando que existe uma
relacdo inversa entre esses indicadores para o caso dos estados brasileiros, ou seja, os mais bem
posicionados no IDH apresentam os piores indicadores no IVSJ.

Tabela 9: Indices de correlagdes parciais de Spearman entre indicadores para o Brasil

fndices IVSJ Ivs IVJ-DR IDH
IVSJ 1,000
VS o0 1,000

IVI-DR 000! oo 1,000
o R A A

Nota: Entre colchetes estdo os p-values
Fonte: Resultados da pesquisa (software IBM SPSS).

Com base nos indicadores de correlagdo utilizados, ¢ possivel afirmar a existéncia de robustez
entre o indice construido e os demais indices presentes na literatura

5. Conclusao

Considerando os indicadores utilizados, foi possivel a mensura¢do do nivel de Vulnerabilidade
Social Juvenil (IVSJ) no Brasil, ano-base 2017. Por meio da andlise fatorial (AF), permitiu-se
identificar os indicadores que permitem a mensuracao do IVSJ nos estados brasileiros.

No contexto regional os resultados indicaram que as regides Nordeste e Norte apresentaram as
maiors vulnerabilidades sociais juvenis no Brasil, sendo que o Nordeste se destaca negativamente em
fungdo da homogeneidade das condigdes de vulnerabilidade. Esses elevados indices de vulnerabilidade
encontrados nas regides Nordeste e Norte estdo fortemente vinculados aos péssimos indicadores
socioecondmicos apresentados por essas regioes.

Na contramao de Norte ¢ Nordeste, as regides Sul, Sudeste e Centro-Oeste apresentaram 0s
menores indices de vulnerabilidade juvenil. Os bons indicadores socioecondmicos dos estados dessas
regides justificam este desempenho. Contudo, ¢ preciso destacar que as regides Sul e Sudeste, além de
apresentarem baixo nivel de vulnerabilidade, apresentam baixo grau de variagdo entre estados.

De modo geral, os resultados obtidos foram similares a outros estudos realizados, o que
corrobora que a técnica da AF ¢ eficaz e eficiente e auxilia na adequada construgdo de indices, e que
pode servir de base para o aperfeigoamento de futuros indices. E, com isso, € notoério que as
informagdes reunidas permitem criar ou projetar politicas publicas voltadas para o aprimoramento do
atendimento das classes mais vulneraveis e de acordo com a dificuldade de cada regido. Contudo, para
um melhor aprimoramento da técnica, é necessario testar outras varidveis, como por exemplo:
seguranca publica, acesso a tecnologia da informagao e redes, meio ambiente, economia etc.

Por fim, sugere-se, para fins comparativos, a criagdo do IVSJ de cada estado para os demais anos
e com os mesmos indicadores e/ou utilizar outros métodos multivariados para a construgao dos indices
e, posteriormente, fazer a comparagao desse novo com outros indices existentes.

Destaca-se aqui duas limitagdes apresentadas neste estudo. A primeira € a ndo incorporacdo de
uma analise exploratoria de dados espaciais — AEDE; e a segunda reside na ndo constru¢ao do IVSJ em
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ambito municipal. Neste contexto, as limitagdes deste estudo podem servir para a construgdo de
pesquisas futuras, com a incorporagdo das sugestdes ora apresentadas.

Por fim, cabe ressalvar que ndo ¢é possivel reduzir a vulnerabilidade juvenil sem politicas
publicas que fomentem o desenvolvimento, com a reducdo de desigualdades de renda e de

oportunidades.
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